Learning signal processing in Persian language 


Step 1: Short Time Fourier Transform (STFT) 


ساناز جواهریان 


دانشکده هندسی برق و کامپیوتر دانشگاه ys‏ 


Gb‏ سیگنالی حاصل از kas‏ فوریه»نشان دهنده ی مولفه های فرکانسی سیگنال است ؛بدین ترتیب که پیک های 
Koy‏ به مبدا نشانگر فرکانس پایین تر و مولفه های دور تر نشانگر فرکانس های بالاتر سیکنال میباشند. 


تبدیل فوریه یک تبدیل کار آمد برای شناسایی مولفه های فرکانسی سیگنال است؛ اما ایرادی که دارد این است که لبه 
های تبز در حوزه ی زمان .باعث اچاد پدیده ی رینگینگ در کل بازه ی فرکاسی میشود و کل مولفه ها را تحت تاثبر 
قرار میدهد که ناشی از یک پنجره یا بازه برای کل سیکنال است ؛ 


علاوه بر آن > امکان اینکه بتوانیم تشخیص دهم که هر یک از مولفه ها در کدام حظه از زمان اتفاق افتاده است را 


رابطه ی تبدیل فوریه به صورت زير است: 


F() = | fert dt 


تبدیل فوریه یک تبدیل کار آمد برای سیگنال های ایسنا است؛اما سیگنال های حیاتی SR‏ غر ایستا هستند. 
به همین دلیل برای پردازش سیگنال های غر ایستا.باید یک ابزار دیگر 

استفاده کرد تا بتوان پارامتر gly‏ را نیز LL‏ کند. 

برای حل این مشکلات باید: 


"از پنجره ها یا همان بازه های مساوی استفاده Slag be eS‏ هر بازه را در هان بازه نگه داشته و در طول زمان ذز 
حرکت bees‏ حرکت در طول زمان میتوان تشخیص داد که هر یک از مولفه ها در کدام بازه ی زمانی قرار گرفته است". 


اين هان مفهوم 1 است. 


رابطه ی STFT‏ به صورت زیر است: 


+00 


STFT(t,v) = Í f(t)w(t - (۵12۳۷ dt 


— 00 


پنجره ی W(t = T)‏ باعث حذف مقادیر x(t)‏ در خارج از ناحیه ی مورد بررسی مبشود و تنها طیف فوریه ی 
در بازه ی مورد بررسی را حساب میکند. 


پنجره OF‏ حوزه ی زمان با ۷)٤ = T)‏ به طور هزمان منجر به پنجره کردن حوزه ی فرکانس با 
opal (W = v)‏ 
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